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eepSeek-R1’in Ozellikle

matematik ve kodlama

alanlarnindaki Gisttin basarist,
akademik cevrelerin dikkatini ¢ekti.
Modelin en dikkat ¢ekici 6zellikleri
arasinda duistince sureglerini seffaf
bir sekilde gosterebilmesi ve gelismis
mantik yaritme yetenekleri yer
alyor. Bu Ozellikler, onu mevcut
rakiplerinden belirgin sekilde
aylryor.

Modelin piyasaya stirtilmesi, sektorde
ekonomik dengeler agisindan

da onemli etkiler yaratti. ABD
merkezli teknoloji firmalarinn hisse
degerlerinde kayda deger diistisler
gozlemlendi. Ozellikle dikkat

¢eken bir nokta, DeepSeek-R1’in
rakiplerine kiyasla ¢cok daha distk
maliyetle egitilmis olmast. Bu durum,
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yapay zeka altyapt yatinmlanmn
ongorilenden daha maliyet-etkin
olabilecegini gosteriyor.

DeepSeek-R1’in sektorde yarattigt
bir diger 6nemli etki, benimsedigi
acik yaklasimdan kaynaklantyor.
Modelin ticari kullanima uygun
lisanst, rekabetci API fiyatlandirmast
ve gelistirme stirecine dair Onemli
teknik detaylarin acik kaynak olarak
paylasilmast, kiiresel teknoloji
toplulugunda biiytk ilgi uyandurdi.

Bu gelismeler, yapay zeka
teknolojilerindeki gli¢ dengesinin
yeniden sekillenebilecegine isaret
ediyor. Gelin simdi bu yenilik¢i
modelin teknik detaylarint ve
Ozelliklerini daha yakindan
inceleyelim.

Gelismis
Diisiince Zinciri
(Chain of
Thought - CoT)
Teknolojisi

Yapay zeka modellerinin mantiksal
diisinme yeteneklerinde

onemli bir atilum olan Distince
Zinciri (Chain of Thought — CoT)
teknolojisi, 2024’in son ¢eyreginde
OpenAI’in ol modeliyle birlikte
onemli bir donim noktasina
ulasti. Bu teknoloji, yapay zeka
sistemlerinin karmasik problemleri
¢Ozme surecinde insan benzeri

bir akil yuriitme yontemi
kullanmasint sagliyor.

CoT teknolojisinin ¢alisma prensibi,
oOzellikle ¢cok katmanl analiz
gerektiren sorularda belirgin bir fark
yaratiyor. Basit bir ornekle a¢iklamak
gerekirse: “Turkiye’nin baskenti
neresidir?” gibi dogrudan bilgi
gerektiren sorular i¢in standart bir
yapay zeka modeli yeterli olabilirken
“Ankara’dan Adana’ya 60 KWh'lik tam
dolu pile sahip aractmla ne kadar
stirede gidebilirim?” gibi karmasik
hesaplamalar gerektiren sorular i¢in
¢ok daha gelismis bir analiz stireci
gerekiyor. Bu tlr sorularda model,

» iki sehir arasindaki mesafe

» Elektrikli aracin enerji tiketim
degerleri

» Ortalama seyahat hizt

P Sarj istasyonlarinin konumlart

» Sarj suireleri



gibi cok sayida degiskeni hesaba
katarak kapsamli bir analiz
gerceklestiriyor.

Teknolojinin uygulanmasinda

iki farkl yaklasum dikkat cekiyor.
OpenAr'nin o0l ve henliz yaygin
kullanimda olmayan 03 modelleri,
bir soruya yanit Gretirken izledigi
¢ok katmanl diisinme strecinin
0Ozet bir versiyonunu kullamcilarla
paylasmaxy tercih ediyor. Bu strateji
hem teknoloji giivenligini saglamayt
hem de olast gtivenlik agiklarint
minimize etmeyi hedefliyor.Buna
karsilik DeepSeek-R1, diistince
surecinin tim asamalarum seffaf
bir sekilde kullanicilarla paylastyor.
Bu yaklasum, kullanicilara modelin
mantik yuritme strecini adim
adim gozlemleme imkani sunuyor.
Seffaflik odakli bu strateji, 6zellikle
iki Onemli avantaj saglyor:

1. Kullanicilar, modelin sonuca

ulasma surecini detaylt olarak analiz

edebiliyor.
2. Hatali sonuglarda kullanicilar,

modelin distince distince stirecinin

herhangi bir adumindaki hatal

¢ikarimlart tespit ederek daha dogru

yonlendirmeler yapabiliyor.

Ozellikle dikkat cekici bir nokta,
DeepSeek-R1’in bazen nihai cevabt
hatali olsa bile diistince stirecinde
ortaya koydugu ara analizlerin
kullanicilara degerli icgortiler
saglayabilmesi. Bu 6zellik, modelin
egitim ve arastirma alanlarindaki
potansiyel kullanimim énemli
Ol¢tide arturtyor.

Acik Kaynak
Yaklasimi
ve Teknik
Yenilikler

DeepSeek’in benimsedigi seffaflik
odakl yaklasim, yapay zeka
alaninda onemli bir paradigma
degisiminin 6nciisu olarak
degerlendiriliyor. Sirketin paylasumn
stratejisi, geleneksel anlamda
tam bir agik kaynak yaklasumt
sergilemese de sektordeki

diger aktorlere kiyasla benzeri
gorulmemis bir seffaflik sunuyor.
Bu yaklasimin en somut
gostergeleri:

» Model agirliklarinin paylasilmast
(acik agirlik olarak adlanduriliyor)

» GitHub tizerinden erisilebilen
kapsamli kod tabant

» Akademik makalelerle
detaylandirilan egitim strecleri

» Esnek ticari kullanum lisanst

» Yeni model gelistirmede serbest
kullanim imkant

DeepSeek, bu stratejinin bir parcast
olarak ui¢ farkli model gelistirdi:

1. DeepSeek-R1-Zero:

2024’in aralik ayinda tanttilan

671 milyar parametreli DeepSeek-
V3 temel modelinin pekistirmeli
ogrenme (RL) ile gelistirilmis
versiyonu. Modelin urettigi
cevaplarin kalitesinin insanlar
tarafindan yapilan degerlendirmeye
gore artirllmamast yani insan geri
bildirimine dayali ince ayar (SFT)
asamasl icermemesi geri bildirimine

33



dayali denetimli ince ayar (SFT)
asamasint icermemesi nedeniyle
“soguk calistirma” egitimi olarak
nitelendiriliyor.

2. DeepSeek-R1:

R1-Zero modelinin daha ileri

bir versiyonu olan bu model,
pekistirmeli 6grenmeye ek olarak
insan geri bildirimlerini iceren
SFT asamalart ve gelistirilmis
pekistirmeli 6grenme surecleri ile
gugclendirildi.

3. DeepSeek-R1-Distill:

Bu model, 6nceki SFT verilerini
kullanarak Qwen ve Llama
modellerinin mantik yirttme
kapasitelerini gelistirmeyi
hedefliyor. Klasik damitma
yonteminden farkli olarak 671
milyar parametreli DeepSeek-
R1’den elde edilen ¢iktilar,
Llama (8B ve 70B versiyonlart)
ve Qwen (1.5B-30B versiyonlart)
gibi modellerin akil ytrttme
yeteneklerini gelistirmek ic¢in
kullanuldz.
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Damitma
Teknolojisi
ve Sektorel
Etkileri

Damitma teknolojisi, bir
modelin bilgi ve yeteneklerini
baska bir modele aktarmanin
sistematik bir yontemi olarak
One ¢ikiyor. Bu stirecte
Ogretmen modeline girdiler
iletiliyor, elde edilen ¢iktilar
kaydediliyor ve bu veriler
O0grenci modelinin egitiminde
kullaniliyor.

GPT-4’ten GPT-4 Turbo’ya
gecis, bu teknolojinin basarilt
orneklerinden biri. Damitma
islemi, 6zellikle sirketlerin
kendi gelistirdigi modeller
arasinda daha verimli sonuglar
veriyor. Bununla birlikte

API veya sohbet arayuzleri
uzerinden de -daha kisith

olsa da- uygulanabiliyor.

Bu teknoloji, sektorde énemli

etik ve ekonomik tartismalart

da beraberinde getiriyor. Cesitli
modellerin hizmet sartlanyla
celismesine ragmen, damitma
surecinin engellenmesi olduk¢a gtig.
IP yasaklart ve hiz stnirlamalart gibi
teknik onlemler, tam bir koruma
saglamakta yetersiz kaliyor. Bu
durum, 6zellikle buiytik yatirumlarla
gelistirilen 6nclii modeller i¢in ciddi
bir dezavantaj olusturuyor. Zira
gelistirilen teknolojiler kolaylikla
taklit edilebiliyor. Nitekim GPT-4
kalitesindeki modellerin sayisindaki
artis, bu durumun somut bir
gostergesi olarak degerlendiriliyor.
Bir baska deyisle devasa btitceler
ayrilarak ortaya ¢ikartlan bir
modeli 6gretmen olarak kullanan
diger gelistiriciler, cok daha

ucuza benzer kalitede modeller
uretebiliyor. DeepSeek’in kendisi
R1’i 6gretmen olarak kullanip agik
agurlikl olarak sunulan Llama gibi
modelleri cok daha “akilli” hale
getirmis. Elbette OpenAl gibi rakip
firmalar DeepSeek’in ChatGPT ile
egitildiginden de kuskulantyor ama
bununla ilgili somut bir kanit yok.
DeepSeek, yayinladigt modellerin
damitma da dahil baska modellerin
uretilmesinde kullanilmasina izin
veriyor.

DeepSeek’in sundugu bir diger
onemli yenilik, tim egditim streci
boyunca 8 bitlik virgiilli sayilarin
(FP8) kullantlmasna izin veren,
gelismis karma hassasiyetli egitim
cercevesidir. Ginumuzde ¢cogu
yapay zeka laboratuvart, yapay
noronlarin hesaplamalarinda



“tam hassasiyetli” 32 bitlik sayilar
(FP32) kullaniyor. Bu yaklasum,
yuksek hassasiyet saglarken
onemli miktarda bellek tiiketimine
yol agiyor. DeepSeek’in FP8
teknolojisi ise bilimsel notasyon
kullanarak sinirl bit sayisiyla genis
say1 araliklarint kapsama, hem
mikroskobik hem de makroskobik
degerleri etkin sekilde temsil etme
ve geleneksel 8 bitlik sistemlerin
256 farkli deger sinirlamasint
asma Ozelliklerini basartyla bir
araya getiriyor. Normalde 32 bit

ile virguillii sayilart daha ayrintilt
tutulabilir. 8 bit ile kiisuratin

bir kismindan vazgecilir bu da
hassasiyetin diismesi anlamina
gelir. FP8 bellekten tasarruf
ederken hassasiyetten sinirlt oranda
fedakarlik eder ve yapay zeka ile
gerceklestirilen bircok gorev i¢in
yeterli dogruluk saglar.

Ozellikle yiiksek kapasiteli
islemcilere erisimin sinirl oldugu
durumlarda bu tiir verimlilik odaklt
¢ozumler biiytik 6nem tastyor.
Clnki Nvidia H100 islemcilerinin
Cin’e satilmasina izin verilmiyor,

bu nedenle DeepSeek daha dusiik
kapasiteli islemcilerde ¢alisabilmek
icin bircok yenilik gelistirdi.

DeepSeek, sayilart aktivasyonlar
icin kiictik karolara ve agurliklar
icin bloklara aywran ve agdaki kilit
noktalarda stratejik olarak ytiksek
hassasiyetli hesaplamalar kullanan
akull bir sistem gelistirerek bu
sorunu ¢ozdu. Diger laboratuvarlarin
benimsedigi “egit ve sikistir”
yaklasumy, stire¢ sonunda belirli
bir kalite kaybina neden oluyor.
Buna karsin DeepSeek’in yerel
FP8 teknolojisi, dogrudan dustk
bellek kullantmuyla egitim
yaptiyor, performanstan 6din
vermeden bellek optimizasyonu
sagliyor ve sikistirma sonrast
kalite kaybt sorununu ortadan
kaldinyor. Binlerce GPU’da egitim
yaparken GPU basina bellek
gereksinimlerindeki bu 6nemli
azalma, genel olarak ¢ok daha az
GPU’ya ihtiya¢ duyulmast
anlamina gelir.

Modern dil modellerine
mantiksal disinme yetenekleri
kazandirma ¢abalart, yapay

zeka arastirmalarinin en 6nemli
odak noktalarindan biri haline
geldi. ChatGPT 4o gibi gelismis
modellere bu yeteneklerin
kazandirilmasinda kullanilan
tekniklerin bir kismu ticari sir
olarak korunurken R1’in basariyla
uyguladigt ve akademik literatiirde
yer alan cesitli yontemler

yapay zeka teknolojilerinin
gelisimine katkida bulunuyor.

Bu yaklasumlardan en dikkat
cekici olani, modellerin distinme
suresini artirmaya yonelik
etkilesim stiiresi optimizasyonu
(inference-time scaling). Insan
bilissel stireclerine benzer sekilde
yapay zeka modellerine de daha
fazla diisiinme suresi tanindiginda
daha tutarli ve mantikli sonuglar
uretebiliyorlar. Kullanicilarin
sorularina “adum adium diastn”
veya “cozum surecini detaylandir”
gibi yonlendirmeler eklemeleri,
modellerin daha kapsamli ve
dogru yanttlar tretmesini
sagliyor.
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Ayrica aynt soruyu tekrarlayarak
en stk karstilasilan yanitt se¢me
stratejisi de yaygin olarak
kullaniliyor.

Ancak DeepSeek-R1, bu geleneksel
yaklasimlardan farkl bir yol izleyerek
pekistirmeli 6grenme teknolojisini
merkeze alan yenilik¢i bir strateji
gelistirdi. R1-Zero'nun gelistirilme
surecinde standart V3 modelinin
pekistirmeli 6grenme ile egitilmesi
temel alindi. Bu stirecte model,
dogru yamitlar ve mantik ytirtitme
adumlarum gosterme basarisina gore
Odullendirildi veya cezalandirildi. Bu
basit ama etkili yaklastm, modelin akil
yuritme yeteneklerini gelistirmede
sastrtict derecede basarili oldu.

DeepSeek ekibi, R1-Zero’'nun
performansint daha da ileriye
tasimak i¢in kapsamlt bir veri

seti olusturdu. V3 ve R1-Zero
modellerinin trettigi 800.000
katmandan olusan diistince zinciri
ornegi kullanilarak gelistirilen R1,
selefi R1-Zero’'nun yeteneklerini
Onemli Ol¢ctide asmayt basardi.
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Sirketin inovasyon yolculugu
burada durmadt. DeepSeek ekibi,
R1’in kazandigt yetenekleri

acik kaynaklt Llama ve Qwen

2.5 modellerine aktarmayt
basardi. Damitma yontemiyle
gerceklestirilen bu bilgi transferi,
daha kii¢tik olcekli modellerin

de gelismis akil yuriitme
yetenekleri kazanmasint sagladt.
Her ne kadar bu modeller R1’in
performans seviyesine ulasamasa
da R1-Zero’nun Otesine ge¢meyi
basardilar.

DeepSeek’in bu basarist sektorde
genis yankt uyandirdi ve benzer
yaklasumlart benimseyen

diger arastirma ekipleri de

kayda deger sonuclar elde etti.
Ozellikle Berkeley’deki California
Universitesinden NovaSky
ekibinin sadece 450 dolarlik bir
yatirimla Qwen 2.5 modelini o1
seviyesine ¢tkarmast, bu teknolojik
yaklasimin potansiyelini gozler
onune serdi. Gelistirilen bu model
hem acik kaynak hem de yiiksek
performanslt.

Uzman
Karisimi
Kullanimi

DeepSeek-V3, yapay zeka
dinyasinda ¢igir acan uzman
karisumt (MoE) yaklasumtyla
671 milyar parametreli
devasa bir model mimarisini
yOnetilebilir bir yapiya
donustiurmeyi basardi. Bu
teknolojik atilim, yapay zeka
sistemlerinin verimliligini
ve erisilebilirligini kokten
degdistirme potansiyeli
tastiyor.

Uzman karisimi yaklasiumu,
tek bir biiytik modelin i¢inde
farklt uzmanlik alanlarina
sahip altyapilarin bulunmast
prensibine dayantyor. Bu
yaklasim, ChatGPT nin ilk
surimu olan GPT-3.5 gibi
tim parametreleri strekli
aktif tutan geleneksel
modellerden dnemli

Ol¢tde ayriliyor. GPT-4’iin
benimsedigi MoE mimarisi,
her biri yaklasik 110 milyar
parametreye sahip 16 uzman
yapiyl barindirarak bu alanda
oncu bir adim atmustt.

DeepSeek’in getirdigi yenilik,
“kayipsiz yardimct” yuk
dengeleme stratejisiyle
performans dususunu
engellerken verimli uzman
kullanumint mimkin kilmast.
Sistem, gelen sorgulart

en uygun uzmanlara



yonlendirerek kaynaklart
optimize ediyor. Bu yapt, adeta
farkli alanlarda uzmanlasmzts
profesyonellerden olusan bir
danisma kurulu gibi ¢alistyor.
Teknik acidan bakildiginda
DeepSeek’in sistemi, 256

uzmandan olusuyor ve her sorgu
icin bunlarin arasindan sekizini
seciyor. Ayrica tim girdileri isleyen
ve paylasan bir uzman da sistemin
Onemli bir parcasint olusturuyor.
Bu mimarinin en 6nemli avantajt,
modelin toplam parametre sayist
yuksek olmasina ragmen herhangi
bir anda yalmizca kiicuk bir alt
kiimenin aktif olmast. BOylece 671
milyar parametrelik devasa modelin
yalnizca 37 milyar parametresi aynt
anda islem goruyor.

Bu verimlilik artisinin pratik
sonuclart oldukg¢a etkileyici. Model,
her biri 40 bin dolar degerindeki
H100 GPU’lar yerine fiyati bin
dolar civarinda olan iki Nvidia
4090 GPU ile ¢calisabiliyor. Bu
maliyet optimizasyonu, yapay zeka

teknolojilerinin buytik sirketlerin
teklinden ¢ikarak daha erisilebilir
olmast a¢isindan kritik bir gelisme
olarak degerlendiriliyor.

DeepSeek’in sistemi, ayrica
Ozellesmis ve genel amacl
uzmanlar arasinda dengeli
bir dagilun saglayarak egitim
strecindeki verimliligi

de artirtyor. Geleneksel

MoE modellerinde egitim
stirasinda karsilasilan iletisim
yiku problemi, DeepSeek’in
yenilik¢i yaklasumiyla buyuk
Ol¢tide ¢ozuilmus durumda.
Bu basartya uzman karisumt
modellerinin en buyuk
sinirlamalarindan biri olan
bellek gereksinimi optimize
edilerek ulasildt.
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Egitim
Stratejisi

DeepSeek’in gelistirdigi yapay
zeka modeli, etkileyici bir veri
havuzunda gerceklestirilen yogun
egitim streciyle dikkat cekiyor.
Model, yaklasik 15 trilyon belirtecli
(25 trilyon karakter) devasa bir
veri setiyle 2,79 milyon GPU saati
boyunca egitildi. Bu sure, ilk
bakista olduk¢a uzun gortinse de
sektordeki benzer calismalarla
karsilastirildiginda 6nemli bir
verimlilik artisina isaret ediyor.
Ornedin Meta’nin actk kaynak
modellerinden Llama 3.1 405B’nin
egitimi i¢cin harcanan stirenin onda
biri kadar bir zamana denk geliyor.

Modelin egitim surecinde
kodlama ve matematik
alanlarindaki verileri 6zel bir
Onem tastyor. DeepSeek ekibi,
goreceli grup politika iyilestirmesi
(GRPO) olarak adlandirilan
yenilik¢i ve pekistirmeli bir
O0grenme yaklasumiyla ozellikle
mantik ylrtitme yeteneklerinde
carpict gelismeler elde etti.

Pekistirmeli 6grenme teknolojisi,
yapay zeka sistemlerinin belirli
hedeflere ulasmasini tesvik

eden 6dil-ceza mekanizmasina
dayaniyor. Bu yaklasimda
modeller, cevreleriyle etkilesime
girerek aldiklart geri bildirimlere
goOre karar mekanizmalarint
optimize ediyor. GRPO’nun
getirdigi yenilik, her tekil
etkilesim yerine benzer ozellikteki
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etkilesim gruplarinin ortalamasint
baz alarak karar mekanizmalarint
guncellemesi.

Geleneksel denetimli 0grenme
yontemlerinden farkli olarak
pekistirmeli 6grenme,
modelin kendi basina optimal
davranislart kesfetmesini
sagliyor. Bu teknoloji, 6zellikle
oyun yapay zekast ve robotik
kontrol sistemlerinde yaygin
olarak kullaniliyor. Buiyuk dil
modellerinde ise diistince
zinciri (CoT) suire¢lerinin
gelistirilmesinde kritik rol
oynuyor.

DeepSeek’in egitim stratejisinde
dikkat ¢eken bir diger nokta, 6n

egitim sonrasinda uygulanan cift
asamali pekistirmeli 6grenme
yaklasumt. Ilk asamada model,
mantik yuriterek dogru cevaplart
kendiliginden bulma yetenegi
kazanwyor. Ancak bu sturecte
karsilasilan tutarsizliklart ve dil
karisikliklarint gidermek i¢in
onceden hazirlanmis mantik
yuritme metinleriyle desteklenen
ikinci bir pekistirmeli 6grenme
asamast uygulantyor. Bu kapsamli
yaklasim, R1 modelinin ortaya
¢itkmastyla sonuclandt.

DeepSeek R1’in bir baska 6nemli
tyilestirmesi de metnin devamint
tahmin etmesine dayali sistemde
oldu. Normalde dil modelleri,
elindeki metnin devamina



eklenecek bir sonraki belirtecin
ne oldugunu tahmin etmeye
calistyor. Bu sekilde sOzctiikler
olusuyor. Ancak literatiirdeki
bilimsel ¢alismalar, tek seferde bir
sonraki belirteci degil de hem bir
sonraki hem de ondan sonraki
belirteci tahmin etmeye calisarak
yapilan model egitiminin daha
basartili olabilecedini gosteriyor.
DeepSeek ekibi, model egitiminde
bu yontemi uyguladu. ilk belirteci
tahmin etmek i¢in kullanilan
katmana ek olarak ikinci belirteci
de tahmin etmeyi saglayan baska
katmanlar eklediler. Egitim bu
sekilde gerceklestikten sonra
model kullanima sunuldugunda
ilk belirteci tahmin eden katmanin
disinda kullanilan diger katmanlart
devre dist biraktilar. Buna ragmen
ilk katman ¢ok daha basarili
calismaya devam etti.

DeepSeek-V3’te uygulanan ¢ok
basl gizli dikkat (Multi-head Latent
Attention - MLA) teknolojisi de
bellek optimizasyonu konusunda
Onemli bir attlum sagladi. Bu sistem,
yapay zeka modellerinin geleneksel
olarak karstilastigi gereksiz veri
depolama sorununa yenilik¢i bir
¢OzUm getiriyor. MLA, verileri
egitim stirecinin basindan itibaren
akull bir sikistirma algoritmastyla
isleyerek yalnizca kritik bilgilerin
saklanmasin sagliyor. Bu

yaklasim hem egitim maliyetlerini
distriyor hem de modelin
odaklanma kabiliyetini artirtyor. Bu
sikistirma islemi, modelin 6grenme
stirecinin i¢ine entegre edilmis.
Yani Once veriyi saklayip sonra

gereksiz kisumlart atmak yerine en
bastan sadece en 6nemli bilgileri
saklamayt 6greniyor. Boylece model
egitimi icin ¢ok daha az islemci
(GPU) gerekiyor, bu da maliyeti
dustrtyor ve stireci hizlandiryor.
Ayrica model, gereksiz detaylara
takilmak yerine gercekten dnemli
bilgilere odaklantyor.

DualPipe algoritmalart ve

Ozel iletisim cekirdekleri, GPU
kaynak kullaniminda énemli
bir optimizasyon sagladt.
Sistem, GPU’larin akishi coklu
islemcilerinden (SM) yalnizca
20’sini iletisim i¢in kullanirken
geri kalan kaynaklart, hesaplama
islemlerine ayiriyor. Bu akillt
kaynak yonetimi, geleneksel
editim sistemlerine kiyasla ¢ok
daha yiiksek GPU verimliligi
sunuyor.

DeepSeek’in teknik makalelerde
acikladigt diger optimizasyonlar
arasinda

 Tensor paralelliginden ka¢inan
yeni yaklasimlar

« Geri yayllum stirecinde secici
yeniden hesaplama stratejileri

» Ana model ve yardimct tahmin
modilleri arasinda parametre
paylasimi

yer aliyor. Tim bu teknolojik
yeniliklerin birlesimi, egitim
strecinde yaklasik 45 kat
verimlilik artist sagladi.

Maliyet
Optimizasyonu

DeepSeek’in yapay zeka alanindaki
basar hikayesi, finans teknolojileri
sektOriindeki deneyimlerinden
beslenen 6zgiin bir inovasyon
stratejisine dayantyor. Firma, risk
yonetimi, portfoy optimizasyonu

ve algoritmik ticaret alanlarindaki
uzmanligum, 2021’de hayata gecirdigi
10.000 GPU’luk devasa altyapt
yatirimiyla yapay zeka alanina tasidt.
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ABD’nin Cin’e yonelik teknoloji
ihracat kisitlamalari, DeepSeek’i
zorunlu bir inovasyon suirecine
yonlendirdi. Firma, donanim
kisitlamalarint asmak i¢cin mevcut
altyapisint maksimum verimlilikle
kullanmaya odaklandi. Bu strecte
gelistirilen dustik seviyeli sistem
optimizasyonlart ve 6zgun iletisim
mimarisi, coklu ajan sistemlerinin
performansinda énemli
tyilestirmeler sagladt.

DeepSeek’in maliyet yapist, sektor
ortalamalantyla karstastirildiginda
carpict bir verimlilik tablosu ortaya
koyuyor. Ana model V1’in egitim
maliyeti 5,6 milyon dolar seviyesinde
gerceklesti. Sektor deneyimleri, 6n
hazirlik ve optimizasyon siire¢lerinin
bu maliyeti 2-4 kat artirabilecegini
gosteriyor. Buna ragmen toplam
maliyet, OpenAI'in benzer modeller
icin harcadigt 100-200 milyon dolarlik
biitcenin ¢ok altinda kaldt.

DeepSeek, teknik boliimde
acikladigimiz ¢coklu uzman
kullanumy, ileri diizey bellek
yOnetimi, yenilik¢i egitim
metodolojisi gibi yontemler
sayesinde rakiplerinin onda
birinden daha az bir maliyetle
rekabetci bir tirtin ortaya ¢ikardt.

Bu maliyet avantaji, hizmet
fiyatlarina da dogrudan yansidi.
DeepSeek, 1 milyon belirte¢ islemi
icin 0,55 dolar gibi rekabetci bir
fiyat sunabilirken sektor lideri

0l modelinin fiyatlart, bunun 20-
30 kat1 seviyesinde seyrediyor. Bu
rekabetci fiyatlandirma stratejisi,
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sektordeki diger aktorleri de fiyat
politikalarim gozden gecirmeye
ve daha ekonomik alternatifler
sunmaya yonlendirdi.

Performans
Analizi

DeepSeek-R1’in sektordeki onde
gelen diger yapay zeka modelleriyle
karsilastirildigt testler, teknoloji
diinyasinda dikkat ¢ekici sonuglar
ortaya koydu. Model, OpenAI’nin
gliclii yapay zeka sistemi ol

ile gerceklestirilen 11 farklu
performans testinin 5’inde tistiin
basart gosterdi.

Ozellikle matematik ve yazilim
alanlarindaki testlerde etkileyici bir
performans sergileyen DeepSeek-
R1; AIME 2024, MATH-500 ve
SWE-Bench Verified gibi kritik
degerlendirmelerde 01’i geride
birakti. LiveCodeBench testlerinde
elde edilen sonuclar, bu basariyt
sayisal verilerle destekliyor:

DeepSeek-R1 %65,9’luk kod
¢OzUm oraniyla 01’in %63,4’lik
performansinin tizerine ¢itkmayt
basardt.

Model ayrica diistince zinciri
teknolojisini kullanmayan,
sektorin onde gelen iki modeli
Anthropic Claude 3.5 Sonnet ve
OpenAl GPT-40’yu geride birakarak
onemli bir teknolojik Gstunlik
gosterdi.

DeepSeek ekibinin a¢ik kaynak
modeller tizerindeki ¢alismalart da
dikkat cekici sonuclar uretti. Qwen
modelinin gelistirilmis versiyonu
olan DeepSeek-R1-Distill-Qwen-
32B, AIME 2024 ve GPQA Diamond
dahil tim test platformlarinda
OpenAl-ol-mini’den daha iyi
performans gosterdi. Benzer
sekilde Meta’nin Llama-70B
modelinin optimize edilmis
versiyonu DeepSeek-R1-Distill-
Llama-70B, Codeforces disindaki
tim karstlastirma testlerinde
ol-mini’yi geride birakti.



Teknik kapasite a¢isitndan
degerlendirildiginde DeepSeek-
R1’in 128.000 belirtecli
maksimum girdi kapasitesi,
endustri standartlariyla uyumlu
bir performans sunuyor.
Google’in 1 milyon belirte¢
isleyebilen modellerine gore
dustk kalsa da tek seferde

300 sayfayl asan metin isleme
kapasitesine sahip olan modelin
performans seviyesi pratik
kullanumlar i¢in yeterli.

Bu sonugclar, DeepSeek’in
gelistirdigi teknolojik
inovasyonlarin sadece

maliyet optimizasyonu degil,
performans agisindan da
sektorde yeni bir rekabet
dizeyi belirledigini gosteriyor.
Ozellikle actk kaynak modellerin
iyilestirilmesindeki basart,
yapay zeka teknolojilerinin
yayginlasmast agisindan

umut verici bir gelisme olarak
degerlendiriliyor.

DeepSeeldin
Sektorel
Etkisi

DeepSeek’in ytiksek
performansl yapay

zeka modellerini distik
maliyetle gelistirme ve ticari
kisitlamalardan uzak bir sekilde
sunma basarisi, teknoloji
sektorundeki gli¢ dengelerini
yeniden sekillendiriyor. Bu
gelismenin sektOordeki buyuk

oyuncular tizerindeki etkileri,
farkli is modellerine sahip
sirketler icin cesitli firsatlar ve
zorluklar yaratiyor.

Microsoft acisindan bakildiginda
yiksek performanslit modellerin
distk maliyetle erisilebilir

hale gelmesi, veri merkezi
yatirumlarinda 6nemli bir
optimizasyon potansiyeli
sunuyor. Sirketin GPU
altyapisina yapacagdt yatirumlart
azaltabilmesi, kullanicilara
sunulan hizmetlerin maliyet
yapisint iyilestirmesine imkan
sagliyor.

Amazon Web Services (AWS) i¢cin
durum daha da ilging bir boyut
kazanwyor. Kendi Gst diizey
modelini gelistirme konusunda
yasadigt zorluklar, yuksek
kaliteli acik kaynak modellerin
varligiyla dengelenebilir. Bu
durum, AWS’nin rekabetci
fiyatlarla kaliteli yapay zeka
hizmetleri sunmasina olanak
tanuyor.

Apple, birlesik bellek mimarisi
sayesinde bu dontustimden

en fazla fayda saglayabilecek
sirketlerden biri olarak 6ne
¢ikwyor. Apple Silicon ¢iplerin
192 GB’a kadar ¢ikabilen birlesik
bellek kapasitesi, Nvidia’nin
oyun GPU’larindaki 32 GB
VRAM sinurinin ¢ok otesinde
bir potansiyel sunuyor. CPU,
GPU ve NPU arasindaki entegre
bellek paylasiumzi, diistik bellek
gereksinimli modellerin

optimum performansla
calismasina imkan taniyor.
Meta i¢in bu gelismeler, sosyal
platformlarda yapay zeka
entegrasyonunun maliyetlerini
distrme potansiyeli tastyor.
Etkilesim maliyetlerindeki
azalma, yapay zeka destekli
Ozelliklerin daha yaygin
kullanimint mtimktin kiliyor.

Google ise bu dontiisimden
farkli sekilde etkilenebilir.
Sirketin TPU cipleri tizerinden
elde ettigi rekabet avantajt,
donanum gereksinimlerinin
dismesiyle birlikte goreceli
olarak azalabilir. Daha da
Onemlisi, disuk maliyetli
yapay zeka etkilesimlerinin
yayginlasmast, geleneksel
arama hizmetlerine alternatif
¢Ozumlerin gelistirilmesini
hizlandirabilir.

Bu teknolojik dontisim,
sektordeki rekabet
dinamiklerini derinden
etkilerken Ozellikle

mobil cihazlar ve kisisel
bilgisayarlarda yapay zeka
modellerinin yerel olarak
calistirilabilmesi, kullanict
deneyiminde yeni bir dénemin
kapilarint araliyor. i

Kaynaklar

https://arxiv.org/abs/2501.12948
https:/novasky-ai.github.io/posts/sky-t1/
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